
Visual Trace:
of Contemporary Landscape Design Offices

우리는 조경 설계를 다양한 언어를 통해 이해해 왔다.
그러나 실제로 기억되는 것은 개념이 아니라 눈앞의 풍경이다.
이 연구는 설계 담론과 사용자의 시각 경험 사이에 남겨진 간극을
Eye-level 이미지에 남은 정량적 흔적(Visual Trace)으로 읽어내려는 시도이다.

We have long understood landscape architecture through the language of design theories.
Yet what people actually remember is not the concepts, but the landscapes before their eyes.
This study explores the gap between design discourse and visual experience 
by tracing the quantitative signatures (Visual Trace) embedded in eye-level landscape images.
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기존 조경 비평은 사무소의 설계 철학을 Process, Field, Ecological care, landform과 같
은 개념으로 설계 사무소의 태도를 풍부하게 설명해 왔다. 그러나 이러한 담론이 사용자가 실
제로 마주하는 시각적 결과물에서 어떻게 반영되는지는 충분히 검토되지 않았다.

이 연구는 “사무소의 설계 철학이 시각적으로 구별 가능한 수준에서 드러나는가? 그렇다면 사
무소별로 어떤 시각적 특징을 가지고 있는가?” 라는 질문에서 출발하였다.

연구 대상은 북미와 유럽을 대표하는 현대 조경 설계사무소 7곳으로 선정하였다. 분석 대상 사무소는 Field 
Operations, OLIN, MVVA, Hargreaves, West 8, Latz + Partner, Gustafson Porter Bowman이다.

각 사무소별로 약 7~8개 프로젝트를 선정하였으며, 최종적으로 총 351장의 Eye-level 이미지를 확보하였다. 
국내 조경 설계사무소도 초기 검토 대상에 포함하였으나, 공개 이미지의 해상도와 수량이 본 연구의 분석 기준
을 충족하지 못하는 경우가 많아 최종 분석에서는 제외하였다.
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Lee et al. (2014)의 해석 방식을 차용하여, 정량 결과를 곧바로 설계 담론의 증거로 해석하지 않고, 관찰된 
패턴을 단계적으로 명명하고 기존 담론과 대조한 뒤, 가능한 시각 매커니즘과 해석의 한계를 함께 제시한다.

Lee et al.은 풍경화의 분할 비율 추세를 미술사 서술과 연결하며 인과적 입증 대신 “recapitulates(다시 말
해 준다)”, “intuitively fit(직관적으로 부합한다)” 와 같은 약한 정합성 진술을 일관되게 사용하였고, 동시에 
큐레이션 편향에 따른 자기 유보를 분석의 일부로 내장하였다. 조경설계 Eye-level 이미지의 경우 큐레이션 
편향에 더해 외부 이미지라는 특성으로 인해, 촬영 관행(시점, 계절, 시간 등), 프로젝트 유형, 스케일, 주변 공
간과의 맥락까지 고려해야 한다. 따라서 본 연구는 선행 연구의 인식론적 태도를 인용하는 데에 그치지 않고, 
각 사무소의 담론과 통계적 결과물의 해석이 반복적으로 따르는 명시적 절차로 구조화하였다.

정량 분석에서 
통계적으로 
식별된 패턴을 
기술한다.

분할 위치 분포의 수렴 or 이질성
특정 사무소의 OO 유형 우세

분할 위치 분포의 OO or XX
관찰된 패턴에 
조작적 명칭을 
부여하여 후속 
논의의 분석 단
위로 고정한다.

해당 패턴과 동일한 
방향을 가리키는 
기존 비평 담론을 
문헌에서 식별한다.

“Described as ‘Geologic Design’, the 
methodology explores diverse

understandings of strata or layers 
associated with post-industrial 

landscapes...”

②~③이 어떻게 
연결될 수 있는지를 
설명하는 검증 가능한 
후속 가설을 단계적 
으로 제시한다.

“A사무소의 OO한 특징이
시각적으로 aa한 특성을 형성했다”

촬영 관행의 영향 큐레이션 편향

표본 규모의 한계

(시점, 시간, 계절 등) (선정된 이미지셋)

(이미지 수, 균형)(프로그램, 스케일, 맥락)
프로젝트 유형 한계

(인과성)

④의 가설이 갖는 
한계를 명시하고, 
결과를 ‘인과’가 아닌
‘동일 방향성
(co-directionality)’ 
수준으로 제한한다.

Interpretation Protocols

1. Observation

2. Naming

3. Discourse Matching

4. Visual Mechanism

5. Reservation

특정 사무소의 OO 유형 우세

Paper

시각적 리듬의 XX

특정 사무소의 OO 유형 우세

1. 설계 철학 인식 4. 결과 해석3. 정량 패턴 연결2. 비평 담론 파악

OO 우위 X-X

이러한 기준은 이미지 데이터의 일관성을 확보하기 위한 것이지만, 동시에 본 연구가 사무소 공식 웹사이트와 
출판 이미지에 의존한다는 한계를 완전히 제거하지는 못한다. 따라서 본 연구의 분석 결과는 설계 그 자체라기
보다, 사무소가 외부에 제시하는 시각적 결과물과 그 큐레이션 방식까지 포함한 데이터로 이해할 필요가 있다.

색채 분석 오류를 방지하기 위해 야간 이미지와 인공조명 영향이 
큰 이미지는 제외하였다.

과도하게 많은 인물이 포함된 이미지는 제외하였다. 

사람의 눈높이에서 촬영된 Eye-level 이미지를 수집하였다.

재료나 식재의 세부 확대 이미지보다는 전체 공간 구성이 드러나
는 이미지를 우선적으로 선정하였다.

분석을 위해 일정 해상도 이상의 이미지만을 사용하였다.

Eye-level Image

Low Crowd Density

No Close-up
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Image Selection Criteria

이미지에서 발견된 
색채를 빈도순으로 
정렬했을 때, 
순위-빈도 분포의 
기울기를 측정한다.

RGB 색공간에서 
색채가 차지하는 
영역의 복잡성과 
넓이를 측정한다.

이미지의 밝기, 색채 표면이 얼마나 거칠고 자기유사적인지를 측정한다.

낮은 값 높은 값

색공간 내 분포 영역이 작고
색채 다양성이 낮음

매끈한 표면, 단순한 질감
(식생, 지형, 재료의 변화 적음)

거친 표면, 복잡한 질감
(식생, 지형, 재료의 변화 많음)

색공간 내 분포 영역이 넓고
색채 다양성이 높음

낮은 |slope| (절댓값)높은 |slope| (절댓값)

낮은 차원 (D ↓)RGB Color Space 높은 차원 (D.max=3)

소수 색채에 집중
(색채 사용 제한적)

다양한 색채가 넓게 분포
(색채 사용 풍부)
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기존 회화 분석 연구(Kim et al., 2014)의 통계적 미학 방법론을 기반으로 Eye-level 이미지의 색채 특성을
세 가지 정량 지표를 통해 분석하였다.

Color Distribution Analysis

`
1. 이미지 수집

Eye-level 이미지 600x600 px
정규화

RGB 색공간
색상 추출

세 가지 색채 지표 계산

2. 전처리 3. 색상 추출 정량 지표 추출
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RGB
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기존 풍경화 분석 연구(lee et al., 2020)의 정보이론 기반 재귀적 분할 방법론으로 Eye-level 이미지의 공간 
구조를 분석, 시각적 위계 구조를 도출한다.

Eye-level 이미지

H-H(수평-수평 분할)

PC1 (설명분산) 0R(c) 0.2 0.4 0.6 1.00.8

라벨을 사용하지 않고 
데이터의 자연스러운

분산 구조와 주요 경향을 확인

각 사무소 조경 이미지의
분할 위치 (1,2차)의

경향성 확인

라벨을 사용하여
집단 간 분리도를 최대화하는
투영 공간에서 분리 정도 확인

분할 유형
(H-H, H-V)등의

비율 비교

통계적으로 집단 간
평균 차이가 존재하는지 검정

사무소 간 유사도를 비교하는
상대적 거리 측정

(max=1.0, min=0.0)
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1024X1024 px로 정규화 각 영역에서 다시 정보 이득이
최대가 되는 방향과 위치에서 분할

재귀 분할 중
두 번째까지 분할만 선택
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기존 설계 담론의 OO 부분이
결과 이미지의 통계적 구조와

배치되지 않는 동일 방향성을 지닌다.

Results - Color Analysis
RCD Distributions (Paintings VS Landscape Eye-level Images)

RCD Distributions (among Landscape Offices)

Key Findings

Key Findings

Box-counting Dimension & Roughness Exponent

View of the Roman Campagna, Paolo Anesi(1697 – 1773)
https://www.wga.hu/html/a/anesi/tivoli.html

Teardrop Park, MVVA
https://www.mvvainc.com/projects/teardrop-park

PCA Analysis (integrated) LDA Analysis (integrated) 

조경 이미지와 회화 사이의 RCD (Rank-ordered Color Distribution)의 분포 곡선이 유의미한 차이를 보였다.

조경 이미지를 사무소별로 군집화하여 분석했을 때, 사무소 별로 뚜렷한 차이는 발견되지 않았다.

평균 RCD 기울기 그래프 사무소별 RCD 기울기 분포

RCD 색채 분포와 마찬가지로, 두 지표 모두에서 사무소별로 뚜렷한 차이는 발견되지 않았다.

이는 작가가 통제된 환경에서 제한된 팔레트를 통해 구성한 회화와 달리, 
조경 Eye-level 이미지에는 자연광의 변화, 대기 상태, 식생의 미세한 톤, 그림자, 그리고 물리적 재료의 질감 등 
외부 환경 요인에 의한 미세한 색채 변동이 복합적으로 반영되었기 때문으로 읽을 수 있다.

대부분의  사무소 기울기는 -0.7~-0.8 
사이에 분포하며, 상자의 범위가 서로 크

게 겹친다.

따라서, 사무소 간 차이보다 이미지 간 
변동이 훨씬 크다.

따라서,  단일 시각 지표만으로는
설계사무소를 안정적으로 구분하기 어려우며, .

시각적 정체성을 이해하기 위해서는
여러 시각적 속성을 통합적으로 고려하는 PCA와 LDA와 같은 

통합 분석 접근이 필요하다.

회화와 달리 사무소 간의 구별이 불분명했던 이유는
조경 Eye-level 이미지들이 자연광,  식생,  계절,  재료,

날씨,  촬영 조건 등에 의해 영향을 받았기 때문이다.

RGB 색공간에서 색이 얼마나 넓게 퍼져 있는지를 측정한다.
회화에서는 시대별 팔레트 차이를 설명하는 중요한 지표였으나,
본 연구에서는 대부분 사무소가 2.0~2.2 부근에 분포하였다.

밝기의 공간적 변화량을 통해 명암 대비와 질감을 측정한다.
회화에서는 명암 기법의 의 발달을 설명했던 지표이지만,

조경 이미지에서는 사무소 간 분포가 크게 겹쳤다. 

모든 사무소의 RCD 분포 곡선은
 거의 동일한 형태를 보였다.

RCD는 색의 ‘사용 빈도 분포’라는
통계적 형식을 설명하는 지표로,

설계사무소의 고유한 스타일 차이를 구
분하기에는 충분하지 않으며,

색 공간 분포, 거칠기 등의 차원을 함께 
고려해야 한다.

이는 조경 Eye-level 이미지의
색 분포가 사진 매체가 공유하는

보편적인 색 통계
(Universal Photographic

Statistics)
를 따른다는 의미이다.

모든 사무소가 겹쳐 있으며, 자연적인 군집은 확인되지 않았다.
따라서 색채 지표만으로는 사무소를 명확하게 구별하기 어렵다.

군집의 명확성을 평가하는 실루엣 계수(Silhouette score)
은 −0.078로, 음수를 보여 군집 간 경계보다 

군집 내부의 중첩이 더 큼을 의미한다.

K-nn 의 평균 값은 0.179로, 무작위 분류 값인 0.143보다 
높았으나, 사무소를 안정적으로 구분할 수준은 아니었다.

Chance
(무작위 분류)

Observed
(k-NN 정확도)

사무소 간 평균 위치 (Centroid)는 통계적으로 
유의미한 차이를 보였다.

(pseudo-F = 3.817, p = 0.001)

라벨을 제거하여 데이터의 자연적 분산 구조를 확인한다. 사무소 라벨을 사용하여 집단 간 분리를 최대화하는 방향을 찾는다.

평균 위치는 통계적으로 다르지만, 개별 이미지 수준에서는 여전히 큰 잡음이 존
재하므로 여전히 시각적으로 뚜렷하게 분리할 수 없다.
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중간 영역의 기울기 차이
RCD 그래프 읽기
색을 많이 사용한 
순서대로 나열하여
빈도를 표시한 그래프

거의 사용되지 않는 색
(희귀색)

자주 사용되는 색 드물게 사용되는 색

Rank (색상 순위

완만할수록 (기울기 ↓)
다양한 색이 더 오래 유지됨
-> 색의 다양성이 큼

조경 Eye-level 이미지 (예시)
회화 이미지 (예시)

낮은 빈도까지 완만하게 이어짐
-> 희귀색이 많음
(색의 세밀한 변화, 노이즈가 많음)

조경 이미지의 긴 꼬리 구조

이는 현대 조경 Eye-level 이미지가 자연광, 식생, 계절 등 공통 환경의 영향을 공유하는 공통의 색채 기반(Common Visual Palette) 위에서 
형성되고 있음을 시사한다. 따라서 사무소별 시각적 차이를 이해하기 위해서는 색채뿐 아니라 공간 구성에 대한 분석이 함께 필요하다.
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귀무가설:

사무소 간 평균 위치는
차이가 없다.

Results - Compositional Analysis
Shared Horizontal Grammers across Landscape Eye-level Images

Similarity among Offices

전체 데이터셋에서 수집된 이미지의 분할 유형은 H-H(수평-수평)와 H-V(수평-수직) 유형에 압도적으로 집중되어 나타났다.

사무소 간 분할 유형의 분포, R(c) 값 분포의 유사도를 Jensen-Shanon Distance를 통해 계산하고, Heatmap으로 확인하였다.

정보이론 기반의 재귀적 이분할을 통해 조경 Eye-level 이미지의 내부 위계 구조를 분석한 결과, 색채 분석에 
비해 설계 사무소의 공간 조직 특성을 설명하는 데 훨씬 더 명확하고 해석 가능한 정량적 패턴이 관찰되었다.

Partition-type Distributions

사무소 별 분할 유형의 분포를 그래프를 통해 확인하였다.
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Madrid RÌO, West8 Pier 26 At Hudson River Park, Olin Studio

Brooklyn Bridge Park, Michael Van Valkenburgh Associates

1

2

Partition-type Distribution Rate (All Images) Lee et al. (2020) - 14,912 Landscape Paintings

H-H Type (46.5%) V-H Type (7.3%) V-V Type (0.6%)

This Study - 351 Eye-level Iamges

1 2
Taikoo Place, Gustafson Porter + Bowman

H-H H-HH-V H-V
46.8% 46.5%40.2% 43.5%

이 결과는 선행 연구인 Lee et al.(2020)이 14,912점의 
서양 풍경화 데이터셋 분석에서 보고한 초기 분할의 수평 구
조 우세 경향(H-H, H-V 유형의 지배성)과 일치한다. 

V-H 유형과 V-V 유형은 각각 7.3%, 0.6%를 기록하며 전 사무소에서 드물게 관찰되었는데, 이는 풍경화가가 캔버스 위에서 전경·중경·원경의 층위 구조를 조율했던 것처럼, 
현대 조경의 Eye-level 이미지 역시 지평선, 지면, 식생층, 하늘 등의 수평적 켜를 1차적인 시각적 골격으로 삼아 공간을 조직하고 있음을 정량적으로 다시 말해 준다.

H-H H-V V-H V-V

전체 이미지의 약 90%는 H-H(수평-수평)와 H-V(수평-수직) 
유형으로 나타났다. 이는 Eye-level 풍경이 지면, 식생, 하늘과 
같은 수평적 레이어를 중심으로 공간을 조직하고 있음을 보여준
다. 이러한 경향은 Lee et al.(2020)이 서양 풍경화에서 보고한 
수평 구조 우세와도 동일한 방향성을 가진다.

Hargreaves는 전체 사무소 중 가장 높은 H-H 비율(60.4%)을 
기록하였다.

이는 넓은 지면과 인공 지형이 반복되는 장면 구성이 다른 사무소
와 구별되는 공간 구성 경향 때문으로 예상되나, 이러한 경향은 
지형 설계뿐 아니라 지평선 중심의 구도나 촬영 관행의 영향도 함
께 반영될 수 있다. 

따라서 이는 설계 철학의 직접적인 증거라기보다는, 이후 
Discussion에서 해석할 Visual Trace로 이해하는 것이 적절하
다.

Key Findings

FO와 MVVA는 7개 사무소 가운데 가장 높은 상대 유사도를 
기록하였다. 두 사무소의 분할 유형 비율은 서로 다르지만, 1·2
차 분할선이 형성되는 위치 분포는 데이터셋 전체에서 매우 유
사하게 수렴하였다. 이러한 구조적 수렴은 이후 Discussion
에서 ‘Visual Rhythmic Convergence’로 해석된다.

OLIN은 높은 H-H 비율을 보였음에도 불구하고, 분할선이 
형성되는 공간적 위치 분포에서 다른 사무소들과 뚜렷하게 
다른 프로필을 나타냈다.

특히 Latz와의 유사도는 S = 0.02로 전체 데이터셋에서 가
장 낮은 값을 기록하며 유사도 행렬의 주변부에 위치하였다. 

다만 이러한 독립성은 설계 철학뿐 아니라 프로젝트 유형, 촬
영 방식, 큐레이션의 영향도 함께 반영될 수 있으므로, 이후 
Discussion에서 ‘Relative Independence’로 해석한다.
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Seaport with the Embarkation of the Queen of Sheba, CLAUDE LORRAIN
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Discussion1. Why Do FO and MVVA Look Similar? 
Observation & Naming

Visual Rhythmic Convergence

Reservation1. Temporal Limitation Reservation2. Causal Statement

same direction

Discourse Matching

Visual Mechanism (step-by-step Hypothesis)

“a lived-upon topological field” - corner, 1992

“Continuous networks of inter-relationships” - corner, 2006

Hudson River Park, Field Operations Tear Drop Park, Michael Van Valkenburgh Associates

“Linear chain of Parks” - steiner, 2014

“an outdoor laboratory of urban Ecology” - steiner, 2014

About FO

Spatial Attitude in Design

Framing Strategy

Recursive Partition

About MVVA

FO와 MVVA는 공간 구조 분석에서 가장 높은 Similarity 점수를 기록하며, 시각적 친연성을 보여주었다.

‘연속적 관계망’이라는 공간관이 Eye-level 이미지에서 분할 위치 분포의 수렴이라는 정량적 지표로 번역되는 
미세 시각 메커니즘은 다음과 같은 단계적 가설로 추론해 볼 수 있다. 

본 연구는 단일 시점의 Eye-level 이미지를 분석하므
로, Process / Flux / Maintenance와 같은 시간 기
반 설계 철학은 직접적으로 관찰할 수 없다.

두 사무소의 정량적 유사성과 정성적 담론의 공통성은 
서로 독립적으로 관찰된 두 층위의 현상이며, 본 연구는
두 층위가 모순되지 않음을 보여줄 뿐이다.

결과를 이해하기 위해 분할 위치와 분할 유형의 분포를 확인하였다. 두 사무소 이미지 그룹은 1,2차 분할선의 위
치에서 유사하게 수렴하였고, 분할 비율 또한 유사하게 수렴하는 것을 확인할 수 있었다. 
이러한 독특한 정량적 패턴을 공간을 조직하는 ‘시각적 리듬의 수렴’이라고 명명하고, 
이 현상이 기존의 정성적 비평 담론과 어떤 구조적 방향성을 공유하는지 비교적 관점에서 조명하고자 한다.

조경은 단순한 시각적 대상이 아닌,  
공간적·시간적·물질적 경험이 결합된 매체

서로 다른 
비평 어휘,

유사한 
공간 인식연속적 관계망으로서의 도시와 생태 인프라

공원과 지역을 연결하는 생태적 연결망

도시 생태계의 실험실

두 사무소는 연속적인 관계망과 시스템으로 공간을 인지한다는 공통의 인식론적 토대를 공유하며
관찰된 Eye-level 이미지 차원에서의 ‘시각적 리듬의 수렴’은 이 담론적 공통성과 직관적으로 부합한다.

연속적인 시각적 관계망과 흐름을 강조하는 설계 태도는 단일 시점을 차단하는 강한 
수직적 단절(건축적 파사드, 폐쇄적 벽체, 정형적 구획 등)을 의도적으로 회피하게 만든다. 

그 결과 공간을 포착하는 사진가는 시선이 차단되지 않고 깊이 방향으로 연속되는 앵글, 
즉 화면을 날카롭게 절단하는 수직선이 약화되고 수평적 켜가 누적되는 시점을 선택하게 된다. 

이러한 시점 선택의 경향성은 정보이론 기반의 재귀적 이분할 알고리즘을 거치면서, 1차 분할선이 특정
한 강력한 수직 오브제에 고정되지 않고 화면 전반에 걸쳐 수평적인 부드러운 확률 분포로 분산되는 정량
적 결과로 이어진다. 뒤이어 발생하는 2차 분할선 역시 초기 시각장의 부드러운 분포 특성을 그대로 물려
받는다. 결과적으로 FO와 MVVA가 분할 위치의 통계적 분포에서 긴밀하게 수렴하는 현상은 시각적 시
점 선택과 공간 분절 메커니즘의 공통성에서 비롯된 시각적 흔적(visual trace)으로 해석할 수 있다.

시각적 리듬의 수렴
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최소한 본 결과가 의미하는 바는, 선행 조경 비평이 정성적으로 지적해 온 FO와 MVVA의 담론적 유사성이 
실제 결과물 이미지의 통계적 구조와 배치되지 않는 동일 방향성을 공유한다는 점의 확인이다.

Process Flux Maintenance Eye-level Image

정량적 유사성
담론의 공통성

1

2 2

1

Discussion2. ‘Landform’ of Hargreaves
Observation & Naming

Discourse Matching

Hargreaves Associates는 타 사무소에 비해 두드러진 H-H 유형 비율 분포를 기록하였다.

Ground Domination H-H
지면 우위 H-H

원경
(하늘, 산)

중경
(식생, 수목선)

전경
(자연, 지형)

첫 번째와 두 번째 분할이 모두 수평 방향으로 이루어져 공간이 전경·중경·원경의 수평적 켜로 조직되는 경향
을 나타내는 H-H 유형 비율에서 Hargreaves는 60.4%로 가장 높은 비율을 기록하였다. 이는 두 번째로 높
은 West 8보다 7.6%p, 가장 낮은 GPB보다 23%p 높은 수치이다. 이러한 독특한 정량적 패턴을 ‘지면 우위 
H-H’로 명명하고, 이 현상이 기존의 정성적 비평 담론과 어떤 구조적 방향성을 공유하는지 비교적 관점에서 조
명하고자 한다.

Hargreaves West8 Latz Olin MVVA FO GPB
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Reservation. Common Structure of Image-taking Practices

H-H 패턴은 지형 강조 외에도 사진 촬영의 일반적 관행(수평선을 포함하는 와이드 샷)이나 자연 풍경의 일반적 
구조(지평선 우위)에서도 나타날 수 있기에, H-H 우세를 ‘Geologic Design’의 직접적 증거로 보기는 어렵다.

그럼에도 불구하고, 이러한 시각적 경향성이 개별 사례 비평을 넘어, 데이터 스케일 전체에서
통계적으로 안정된 수치로 관찰된다는 점은 기존 담론을 보완하는 정량적 발판이 된다는 점에서 의의가 있다.

Visual Mechanism (step-by-step Hypothesis)

 Byxbee Park, Hargreaves Jones

Mesmerizing view of the reflection of the mountains and the sky on the water, wirestock / magnific Mustard field with beautiful snow covered ... , jannoon028 / magnific

Spatial Attitude in Design

Information-based Partition

Recursive Partition

‘fabricated ground’의 설계 태도가 눈높이(Eye-level) 사진 데이터셋에서 지면 우위 H-H 패턴이라는 
정량적 지표로 번역되는 시각 메커니즘은 다음과 같이 단계적으로 추론해 볼 수 있다.

Hargreaves의 프로젝트는 반복적인 토공과 지
형 조작을 통해 전경, 중경, 원경이 연속적인 수평 
레이어를 이루는 장면을 형성한다.

재귀적 알고리즘이 가장 큰 정보 변화를 가지는 하
늘과 지면의 경계를 우선적으로 탐지한다.

이후 지면 영역은 인공적으로 조성된 둔덕,  경사
면, 잔디 레이어와 같은 수평적 요소로 구성되어 
있어, 재귀 분할이 이를 따라 이루어진다.

이러한 시각적 분절 과정이 누적되면서 프레임 내에 안정적인 H-H 유형의 프로필로 응결되는 것이다. 
결과적으로 Hargreaves의 작업에서 도출된 독자적인 H-H 우세 경향은 지면 자체를 설계의 주 매체
로 다루는 Geologic Design의 공간 조직 방식이 사용자 시점 이미지에 투영된 정량적인 시각적 흔적
(visual trace)으로 읽을 수 있다.
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Byxbee Park, Hargreaves Jones

Unearthed: The Landscapes of Hargreaves Associates, Karen M’Closkey Unearthed: The Landscapes of Hargreaves Associates, Karen M’Closkey

지층과 레이어에 대한 이해를 바탕으로,
구축된 지면을 형성하는 ‘Geologic Design’

반복적인 토공과 기하학적이고 복합적인 경사 지형 
조형을 통해 고유의 공간적·경험적 효과를 창출

Hargreavesd의 설계 방법론이 대지에 대한 이해를 바탕으로 ‘fabricated ground’를  형성한다는 
비평 담론은 관찰된 Eye-level 이미지 차원에서의 ‘지면 우위 H-H’와 직관적으로 부합한다.

Riverfront Park, Hargreaves Jones
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Queen Elizabeth Olympic Park, Hargreaves Jones
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Discussion3. Relative Independence of Olin
Observation & Naming

Olin은 비교 대상 6개 중 5개 사무소와 가장 낮은 유사도를 보이며, 유사도 행렬 내에서 외곽부에 위치하였다.

Relative Independece
상대적 독립성

결과를 이해하기 위해 유사도 S 값을 산출하는 Jensen-Shanon Distance 표를 함께 분석하였다. 이 때, Olin
정규화 유사도 값을 가장 낮추는 요소는 분할 유형의 차이보다는 두 번째 분할 위치의 차이로 확인되었다. 이러한 
독특한 정량적 패턴을 Olin의 ‘상대적 독립성’ 이라고 명명하고, 이 현상이 기존의 정성적 비평 담론과 어떤 구조
적 방향성을 공유하는지 비교적 관점에서 조명하고자 한다.

따라서 OLIN의 Relative Independence는 다른 설계 철학을 의미하는 것이 아니라, 장면을 
조직하는 방식의 차이가 데이터에서 반복적으로 관찰된 정량적 시각 흔적으로 해석될 수 있다.

Reservation1. Causal Statement Reservation2. Sample Size

Olin의 표본 수(n = 30)은 본 데이터셋 내의 최소 규모
에 해당하므로, 도출된 상대적 독립성의 일부는 표본의 
변동성 노이즈에 의해 다소 강화되었을 수 있다.

특정 담론이 특정 시각 패턴을 인과적으로 생성했다는 
인과적 증명이 아니며, 정성적 담론의 분기와 주변부 위
치라는 현상의 방향성을 대조하는 수준으로 제한한다.

Discourse Matching

“observation and representation” - Chen & Cai, 2019

“intentional reduction” - Chen & Cai, 2019

“selective and distilled manner” - Chen & Cai, 2019

About Olin About Others

다른 장면
조작 방식,

공유된 
공간 인식

관찰과 재현

의도적 환원

선택적이고 정제된 장면 구성

지층과 레이어의 조작 (Hargreaves)

신체적 지형 체험 (Gustafson)

구조주의적 정보 층위 (Latz)

대규모 생태 시스템 (MVVA)

OLIN은 장면을 조직하는 방식에서 명료성과 선택성을 강조하는 반면, 타 사무소들은 외부 공간 시스템을 
보다 적극적으로 조직한다. 이러한 설계적 강조점의 차이는 OLIN의 ‘상대적 독립성과 직관적으로 부합한다.

same direction
More Samples Less Samples

주변부 위치
담론의 분기

비교 사무소

FO

MVVA

West8

GPB

Hargreaves

Latz

Rc1 위치 거리

0.317

0.404

0.348

0.356

0.426

0.423

Rc2 위치 거리

0.491

0.494

0.550

0.589

0.541

0.585

분할 유형 거리

0.116

0.084

0.151

0.186

0.148

0.104

최종 거리 D

0.338

0.372

0.379

0.404

0.411

0.416

정규화 유사도 S

0.204

0.123

0.105

0.048

0.031

0.019

Visual Mechanism (step-by-step Hypothesis)

Apple Park, Olin Studio

Spatial Attitude in Design

Scene Framing

Comparison(Quantitative Trace)

OLIN의 ‘관찰과 재현’, ‘의도적 환원’이라는 설계 태도가 눈높이(Eye-level) 사진 데이터셋에서 분할 위치 
분포의 뚜렷한 이질성으로 번역되는 미세 시각 메커니즘은 다음과 같이 단계적으로 추론해 볼 수 있다. 

장면의 명료한 위계를 지향하는 시각 조직 방식은 
수평적으로 명확히 분리된 켜를 구성하며, 1차적 
분할 방향이 압도적 수평 구조로 나타난다.

2차 분할선은 다른 사무소와 다르게 0.8 내외에
서 날카롭게 집중되는 독특한 양상을 나타냈다.

이는 수목 캐노피의 하단선, 도심부 스트리트케이
프의 상부 시각 경계가 특정 비율에서 반복되어 포
착되는 Olin의 정제된 장면 구성 방식과 부합한다.

이러한 특성은 유사하게 H 우세 경향을 공유하는 Hargreaves와의 비교를 통해 더욱 선명해진다. 
Hargreaves는 분할선이 중앙 부근에 주로 나타나는 반면, Olin은 화면 상부에 집중되며 공간적 위치 
분포가 어긋나는 이질성을 띄게 된다. 이는 타 사무소와는 독립된 궤적을 그리게 되며, 유사도 행렬 상
에서 Olin이 최외곽으로 밀려나게 되는 정량적인 시각적 흔적(visual trace)으로 읽을 수 있다.
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rc2차 분할 위치(    )

rc2차 분할 위치(    )

Extra Study
Parks VS Gardens

설계사무소라는 고정 변수 외에, 프로젝트의 프로그램 유형이 시각 조직에 미치는 영향을 검토하기 위해 추가 분석을 수행
하였다. 대상 사무소 중 표본 확보가 용이했던 3개 사무소(MVVA, Olin, West8)를 대상으로 프로젝트 유형을 공원과 정
원으로 세분화한 별도의 서브 데이터셋을 구축하였다.

이들 공원 및 정원 이미지 데이터를 바탕으로 색채 통계와 공간 구성 비율 그리고 거리 행렬을 재산출하여 대조한 결과, 프
로젝트 유형에 따른 뚜렷한 통계적 분리나 구조적 차이는 발견되지 않았다. 

최소한 본 결과가 의미하는 바는, 2차원의 Eye-level 시각 정보 층위에서는 “무엇을 설계하는가”라는 프로그램적 범주(공원 vs 정원)보다, 
“공간을 어떻게 시각적으로 조직하는가”라는 설계사무소 고유의 표현 방식이 훨씬 더 강한 지배적 변수로 작동할 가능성이 높다는 점이다.
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PCA Analysis

Clustered

Clustered NOT by types 
but by Offices

LDA Analysis

1.0 0.38 0.0

Conclusion
Data Interpretation LimitationsSignificance of this Study Further Studies

현대 조경 설계는 공유된 시각적 기반을 바탕으로 공간 
구조 등에서 미세하게 분기되는 것을 확인하였다.

다음과 같은 연구의 한계를 인지하여 인과성 진술을 
지양하였으며, 결론부의 해석을 유보하였다.

선행 연구의 분석 방법론, 서술법을 차용하여 분석의 
정당성을 강화, Visual Trace라는 개념을 제안하였다.

세부 시각적 특성을 분석하고, Eye-level 이외에도 다양
한 시점의 데이터를 활용하여 연구의 설득력을 강화한다.

우리는 조경 설계를 다양한 언어를 통해 이해해 왔다. 이 연구는 그러한 담론들이,  사람들의 시각적 경험 속에서 정량적으로 측정 가능한 시각적 흔적(Visual Trace)으로 남을 수 있음을 보여준다.

Visual Divergence on the Shared Ground

5-step Interpretative LadderShared Visual Landscape Curated Images

Eye-level only

Small Samples

Project type & Context

공식 웹사이트 이미지에 의존하여, 미디어 큐레이션의 영향 가능성 존재

정지된 시각 정보만 포함하며, 시간적 프로세스와 다감각적 경험은 분석 밖

일부 사무소(특히 Olin, n=30)은 표본 규모가 작아 변동성에 따른 영향 가능성 존재

프로젝트 유형, 스케일,  주변 맥락에 따른 시각적 변이 가능성 존재

Spatial Scale Expansion

Eye-level
Boundary
Characteristics

Figure-ground
relationship

Color
Arrangement

Texture &
Materiality

Masterplan

Drone/Aerial

Satellite

GIS Data

Feature Dimension Expansion

Multi-scale
Landscape Analysis

Richter Visual
Understanding

더 풍부한 시각 이해 다층 스케일 분석

FO <-> MVVA

분할 위치의 수렴

Hargreaves

지면 우위 H-H 구조

Olin

상대적 독립성

1. Observation

Quantitative Pattern

정량적 패턴의 관찰

2. Naming

Operational Naming

조작적 명칭 부여

3. Discourse Matching

Literature matching

기존 담론과의 매칭

4. Visual Mechanism

Step-by-step Hypothesis

시각 매커니즘 추론

5. Reservation

Co-directional, not causal

해석의 한계 명시

7 Offices
351 Images

Permanova
Significant Difference (p=0.001)

Silhouette Score
= -0.078 (weak)

개별 이미지 단위에서 확연한 분리는 발생하지 않았으며,
공유된 시각적 기반 위에서 약한 군집 형성을 보임

poor fair
0-1 1

weak good


